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Osszefoglalas

A tanulmany célja egy Debrecenben miikodé szalloda online lathatésagat befolyasolo
keres6optimalizalasi (SEO) kulcsszavak vizsgalata, kiilonos tekintettel a kulcsszavak
szerkezeti sajatossagaira (hosszusag), keresési volumenére és becsiilt organikus forgalmara,
valamint a koztiik levb Osszefiiggésekre. A kvantitativ elemzéshez 695 magyar nyelvii, a
Semrush platformrol gytjtott kulcsszot tartalmazé adatbazis szolgalt alapul. Az adatokat
tobbudltozos statisztikai modszerekkel — korrelaciés vizsgdlatokkal, varianciaanalizissel,
linearis regresszioval, valamint gorbeillesztéssel — elemeztiik. Eredményeink szerint a
kulcssz6hossz nem dll szignifikans kapcsolatban sem a becsiilt organikus forgalommal, sem
a keresési volumennel. Ugyanakkor a keresési volumen gyenge, de statisztikailag
szignifikans pozitiv kapcsolatban all a becstiilt organikus forgalommal, vagyis a keresettebb
kulcsszavak jellemzden nagyobb organikus forgalmat generalnak. A regressziés modellek
alacsony magyarazoereje ugyanakkor arra utal, hogy a vizsgalt valtozok 6nmagukban csak
nagyon korlatozottan alkalmasak a forgalom elorejelzésére. A kulcsszavak tartalmi jellege
alapjan végzett elemzés arra is ramutatott, hogy a becsiilt organikus forgalom nem tér el
szignifikansan a tartalmi kategoriak szerint, a keresési volumen is csupan a ,marka” és az
,eqyeb” kategoridk kozt mutatott eltérést. Az eredmények gyakorlati implikaciokat
hordoznak a tartalomoptimalizalas és kulcsszokutatas tertiletén.

Abstract

The aim of this study is to examine the search engine optimization (SEO) keywords that
influence the online visibility of a hotel in Debrecen, with particular attention to the structural
characteristics (length), search volume, and estimated organic traffic of the keywords, as
well as the relationships between them. The quantitative analysis was based on a database
of 695 Hungarian keywords collected from the Semrush platform. The data were analyzed
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using multivariate statistical methods — correlation tests, analysis of variance, linear
regression, and curve fitting. According to our results, keyword length is not significantly
related to estimated organic traffic or search volume. However, search volume has a weak
but statistically significant positive relationship with estimated organic traffic, meaning that
more searched keywords typically generate more organic traffic. However, the low
explanatory power of the regression models suggests that the variables examined alone are
only very limited in their ability to predict traffic. The analysis based on the content nature
of the keywords also showed that the estimated organic traffic does not differ significantly
by content category, and the search volume only showed a difference between the "brand"
and "other" categories. The results have practical implications in the fields of content
optimization and keyword research.

1. Bevezetés

A kulcesszokutatas és keresGoptimalizalads (Search Engine Optimization, azaz SEO)
teriiletén szamos tanulmany foglalkozik a kulcsszavak hosszanak és keresési volumenének
Osszefiiggéseivel. A long-tail stratégidk hatékonysagat tobb kutatas (példaul Erdmann et al.,
2022; Iganski, 2024; Skiera et al., 2010; Symitsi et al., 2022) is alatdmasztja, miszerint a
hosszabb, specifikusabb kulcsszavak kisebb versenyt, ugyanakkor célzottabb forgalmat
eredményezhetnek. Ezzel szemben a short-tail (révid) kulcsszavak szélesebb eléréstiek, de
jellemzéen nehezebb el6rébb keriilniiik a talalati listan valé rangsorolasban. A jelen vizsgalat
ezeknek a megallapitasoknak az érvényességét kivanta empirikus modon vizsgalni a Semrush
kulcsszokutatd eszkozb6l lekért, egy debreceni szalloddra vonatkozdé magyar nyelvii
kulcsszokészlet elemzésén keresztiil, kiilonos tekintettel a kulcsszavak szerkezeti jellemzdire és
teljesitménymutatoira.

2. Szakirodalmi attekintés

A digitalis marketing részét képezo keres6marketingben két {6 hirdetési forma létezik: az
organikus és a fizetett megjelenések. Az organikus keresési eredmények azok a talalatok,
amelyek természetes moédon, a keresémotorok algoritmusai alapjan jelennek meg. Ezek
rangsorolasat a keres6optimalizdlas befolyasolja, amelynek célja, hogy egy weboldal minél
el6kel6bb helyen szerepeljen a talalati listdn. A megfeleld kulcsszavak hasznalata, a technikai
optimalizalas és a relevans tartalom létrehozasa mind hozzajarulnak ahhoz, hogy egy weboldal
organikusan jobb helyezést érjen el (Erdmann et al., 2022). Ezzel szemben a fizetett hirdetések
olyan reklamok, amelyekért a hirdet6k fizetnek, hogy a keres6motorok taldlati listajanak
tetején vagy egyéb kiemelt helyeken jelenjenek meg. Ezeket altalaban ,Hirdetés” vagy ,Ad”
megjeloléssel latjak el. Mig a fizetett hirdetések azonnali lathatosidgot biztositanak,
koltségesebbek lehetnek, és a hirdet6knek rendszeresen optimalizalniuk kell a kampanyaikat
a koltséghatékonysag érdekében (Ghose & Yang, 2009; Symitsi et al., 2022).

A kulcsszavak tipusa és a megfelel6 optimalizaldas meghataroz6 szerepet jatszik a
keresGoptimalizalas és a fizetett hirdetések (Pay Per Click, azaz PPC) sikerességében is. Az
altalanos kulcsszavak rovidek és szélesebb kozonséget céloznak meg, példaul a ,nyaralas” vagy
a ,szalloda”. Ezek gyakran nagy keresési volumennel rendelkeznek (azaz sokan keresnek
rajuk), viszont rendkiviil versengdk, vagyis sok mas weboldal is ugyanazokra a kifejezésekre
probal optimalizalni, igy nehéz veliik el6keld helyet elérni a talélati listdn (Nagpal & Petersen,
2021). Ezzel szemben a specifikus kulcsszavak hosszabb és pontosabban megfogalmazott
keresések, mint példaul a ,Budapesti szalloda reggelivel”. Ezek ugyan kisebb keresési
volumennel rendelkeznek (azaz kevesebben keresnek rajuk), de sokkal célzottabbak és
relevansabb latogatokat vonzanak, ezaltal hatékonyabb konverziét eredményezhetnek
(Iganski, 2024). Mindezek mellett a long-tail kulcsszavak még részletesebbek, altalaban harom
vagy tobb sz6bol allnak, és rendkiviil pontos keresési szandékot tiikroznek, példaul a ,3
csillagos hotel arak Budapesten”. Bar ezek a kifejezések kiilon-kiillon kevesebb keresést
generalnak, Osszességében jelent6s forgalmat hozhatnak, mivel a felhasznalok konkrét
vasarlasi szandékkal keresnek rajuk (Schultz, 2020; Skiera et al., 2010).
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A kulcsszavas stratégiak hatékonysaga jelent6sen novelhet6 a helyi SEO-technikak
integralasaval, amelyek a vallalkozas online jelenlétének helyi keresésekre torténé
optimalizalasara 6sszpontositanak. Ez kiilonosen fontos a kis- és kozépvallalkozasok (kkv-k)
szamara, amelyek célja altalaban az, hogy a kozelben 1évé tigyfeleket vonzzak, mivel a helyi
kulcsszavak gyakran magasabb konverzids aranyt eredményeznek, mert relevansak a
felhasznalok kozvetlen igényei szempontjabél (Nawir & Hendrawan, 2024). Az olyan
helyspecifikus kifejezések beépitése, mint példaul a ,legjobb olasz étterem Budapest
belvarosaban”, segithet a vallalkozasoknak kittinni a zstifolt piacon, és kapcsolatot teremteni a
vasarlasra kész potencialis tigyfelekkel. Emellett az olyan eszk6zok kihasznalasa, mint a Google
My Business, tovabb fokozhatja a lathat6sagot és elGsegitheti a helyi kozonséggel valo
kapcsolattartast, ami végsG6 soron a forgalmat és a markahtiséget fokozza (Gati & Simay, 2015).
A megfelel6 kulcsszostratégia alkalmazésa tehat elengedhetetlen a digitadlis marketing
hatékonysaganak noveléséhez, kiillonosen azokban az iparagakban, ahol erGs a piaci verseny és
sok szerepl6 kiizd a fogyasztok figyelméért (pl. vendéglatas, szallasadas) (Bhandari & Sin,
2023; Hernandez-Padilla et al., 2023).

A helyi SEO mellett a mobiloptimalizalas novekvo jelentéségét sem lehet figyelmen kiviil
hagyni, mivel egyre tobb fogyaszté hasznilja okostelefonjat a keresésekhez. Tanulményok
szerint a mobilos keresések gyakran magasabb elkotelez6dési és konverzidés aranyt
eredményeznek, kiilonosen akkor, ha a vallalkozasok biztositjak, hogy weboldaluk reszponziv
és felhasznalobarat legyen a mobileszk6zokon (Nawir & Hendrawan, 2024). Péld4ul egy olyan
szalloda, amely mobilon is konnyl navigaciét és gyors hozzaférést biztosit a kinalt
szobatipusokhoz és azok araihoz, jelentésen javithatja a felhasznél6i élményt, ami a potencialis
vasarlokat latogatasra Osztonzi. Tovabbéa a hangalapi keresésre vald optimalizalas, amely a
virtuélis asszisztensek térhoditasaval egyre elterjedtebbé valik, egy Gjabb komplexitasi réteget
ad a kulcsszo-stratégiakhoz; az olyan kifejezések, mint a ,hol van a legkozelebbi szallas?” ma
mar gyakoriak, és a vallalkozasoknak ennek megfelel6en kell adaptalniuk SEO-gyakorlataikat,
hogy versenyképesek maradjanak ebben a folyamatosan valtozoé digitalis kornyezetben. Ez az
alkalmazkodoképesség nemcsak a lathatésagot javitja, hanem a valtozdé fogyasztoi
magatartashoz is igazodik, ami végs6 soron a vasarlok nagyobb hiiségét és a markaba vetett
bizalmat segiti el6 (Li & Lee, 2024). A helyi és mobil optimalizilast is magaban foglald
hatékony kulcsszostratégiak jelentGsen novelhetik a markahtiséget, mivel kozvetleniil a
fogyasztok igényeit és preferenciait célozzak meg.

A kulcsszavak stratégiai hasznéalata mellett nem lehet eléggé hangsilyozni a felhasznél6i
élmény (User Experience, azaz UX) szerepét a digitalis marketingben, mivel az jelentGsen
befolyasolja mind az organikus, mind a fizetett keresés teljesitményét. Egy koénnyen
navigalhato, vizualisan vonz6 és mobilbarat weboldal altalaban hosszabb ideig megtartja a
latogatokat, ezaltal csokkenti a visszafordulasi aranyt és javitja a keresémotoros rangsorolast
(Zhang, 2020). Ezen tilmenden a keres6motorok egyre inkabb el6nyben részesitik a
felhasznaloi elkotelezettségi mérdszamokat, példaul az oldalon toltott id6t és az interakcids
aranyokat, amikor meghatarozzak egy webhely relevanciajat az egyes lekérdezésekhez (Nawir
& Hendrawan, 2024). Kovetkezésképpen a  vallalkozasoknak nemcsak a
kulesszéoptimalizalasra kell 6sszpontositaniuk, hanem be kell fektetniiik a zokkenémentes
felhasznal6i Gt megteremtésébe is, amely 6sszhangban van a célkozonség elvarasaival. Ez a
holisztikus megkozelités fenntarthatobb online jelenléthez és végs6 soron magasabb
konverzi6s aranyokhoz vezethet a digitalis versenyben.

A sikeres online jelenlét érdekében a weboldalak optimalizaladsa kulcsfontossaga. Az
optimalizaci6 harom f6 teriiletet dlel fel: a technikai, a tartalmi és az off-page SEO-t. A
technikai SEO az oldal sebességének novelését, a mobilbarat kialakitast, az indexelhetGség
javitasat és a biztonsagos HTTPS protokoll hasznalatat foglalja magaban (Maté et al., 2023). A
tartalmi SEO soran a megfelel6 kulcsszokutatas alapjan létrehozott, relevans és értékes
tartalom Kkeriil el6térbe, amely nemcsak a keres6motorok szamara fontos, hanem a
felhasznalok igényeit is kiszolgalja. Kiilonosen a long-tail kulcsszavak alkalmazasa lehet
elényos ezen a teriileten, mivel ezek kevésbé keresettek, de nagyobb eséllyel eredményeznek
konverziot, azaz vasarlast vagy egyéb elkotelez6dést (Iganski, 2024). Az off-page SEO az oldal
hitelességének novelésére 0sszpontosit, amelyet kiils6 hivatkozasok és backlinkek segitségével
lehet elérni. Minél tobb mindségi kiils6 oldal hivatkozik egy weboldalra, annal
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megbizhatobbnak tekinti azt a keres6motor, ami javithatja a rangsorolast (Usmany et al.,
2024).

Tovabba a kozosségimédia-stratégiak integralasa a SEO eréfeszitésekbe jelentGsen
novelheti egy weboldal lathatosagat és az elkotelezettséget, szinergikus hatast hozva létre,
amely felerdsiti mind az organikus, mind a fizetett keresési eredményeket. A kozosségimédia-
platformok létfontossagli csatornaként szolgalnak a webhelyek forgalmanak novelésében,
mivel lehet&vé teszik a véallalkozasok szamara, hogy valds id6ben osszanak meg tartalmakat és
lépjenek kapcsolatba kozonségiikkel, ezaltal elGsegitve a markahtiséget és a kozosségek
létrejottét (Symitsi et al., 2022). A kozosségimédia-profilok relevans kulesszavakkal torténd
optimalizalasaval és a weboldalra val6 visszalinkeléssel a markak javithatjak keresémotoros
helyezéseiket, mikozben olyan potencialis iigyfeleket is elérhetnek, akik a hagyoményos
keresési modszerekkel esetleg nem fedezték volna fel ket (Zhang & Cabage, 2017). Ezen
tilmenden a kozosségi média mérdszamainak elemzése értékes betekintést nyujthat a
fogyasztoi viselkedésbe és preferenciakba, lehet6vé téve a vallalatok szamara
marketingstratégiaik finomitasat és a felhasznal6i élmény tovabbi javitasat, ami végs6 soron
jobb konverzids aranyokhoz vezet a fokozott verseny altal jellemzett digitalis térben (Prasad &
Chandrika, 2022).

A fentiek alapjan jol lathato, hogy a keresGoptimalizalas és a hirdetések sikeressége
szorosan Osszefiigg a megfelel6 kulcsszavak kivalasztasaval és a weboldal hatékony
optimalizalasaval. Az organikus keresési eredmények hosszt tdvon stabil és koltséghatékony
latogatottsagot biztosithatnak, mig a fizetett hirdetések gyors lathatésdgot és azonnali
eredményeket kindlnak. A keresGoptimalizalas egy folyamatosan fejlédoé teriilet, ahol a long-
tail kulcsszavak és a stratégiai tartalomkészités egyre nagyobb szerepet kapnak. Raadasul a
digitalis kornyezet folyamatos fejl6désével egyre fontosabbé valik az Gj technologiakhoz és
trendekhez valé alkalmazkodis a hatékony SEO-stratégidk szempontjabol. A hangalapt
keresés és a mesterséges intelligencia térhoditasa példaul atalakitotta a felhasznaldk és a
keres6motorok kozotti interakciot, ami sziikségessé teszi a beszélgetésszertibb és
természetesebb nyelvili kulcsszavak felé valo elmozdulast (Nagpal & Petersen, 2021). Ez a
tendencia nemcsak arra mutat ra, hogy a vallalkozasoknak tjra kell gondolniuk
kulcsszostratégiaikat, hanem arra is, hogy kiaknazhatjak annak a lehet6ségét, hogy tartalmuk
kiemelt forméaban jelenjen meg a keresési taldlatok élén, illetve, hogy azokat a hangalapa
kereséseket végzo felhasznalok is konnyen megtalaljak (Nawir & Hendrawan, 2024). Emellett
a weboldal tartalmanak olyan moédon torténé technikai kiegészitése, amely segit a
keres6motoroknak jobban megérteni, mirél szol az adott oldal, hozzajarulhat ahhoz, hogy az
informéaci6 elérébb jelenjen meg a talalatok kozott, ami végsé soron tobb kattintast és
magasabb érdekl6dést eredményezhet. E technologiai fejlesztésekkel valo 1épéstartas tehat
elengedhetetlen azon vallalkozasok szdmara, amelyek célja, hogy versenyel6nyben maradjanak
a digitalis marketing folyamatosan valtozé birodalmaban.

3. Médszertan

Az el6z6ekben ismertetett szakirodalmi eredményekre tdmaszkodva, ha nem is
teljeskortien lefedve minden lehetséges Osszefliggést, de jelen kutatasunk a magyarorszagi
turizmus szektorhoz kapcsol6do, szallodai téméaja kulcsszavak SEO-jellemzéinek kvantitativ
elemzésére épiil, kiillonos tekintettel a kulcsszavak hosszisaga, keresési volumene és organikus
forgalma kozotti kapesolatok vizsgalatara.

Az adatok 2024.11.16 és 2024.12.13. kozott Kkeriiltek 0Osszegylijtésre a Semrush
keresGoptimalizalasi platform segitségével. Az elemzett adatbazis egy debreceni szalloda 2171
magyar nyelvii kulcsszavat tartalmazta, amelyek a hazai turizmus és szallodaipar témakoréhez
kapcsolddtak. Ezekbdl adattisztitas (a fizetett kulesszavak kizarasa) utan 695 kifejezéssel
dolgoztunk tovabb. Az egyes kulesszavakhoz lekért valtozok kozé tartozott a Keyword Difficulty
(a kulcsszo nehézségi foka, azaz keresési volumene, vagyis hanyan kerestek ra az adott
kulcsszora 2024. junius és november kozott), a Traffic (becsiilt organikus forgalom) és a CPC
(Cost per Click, vagyis kattintadsonkénti koltség). Mivel a CPC minden esetben o értéket vett
fel, organikus kifejezésekrdl 1évén sz, ezt a valtozot kizartuk a késébbi elemzésekbdl.
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A kulcsszavakat a szohossz alapjan harom kategoériaba soroltuk: rovid, azaz short-tail (1
szavas), kozepes hosszlisagu, azaz mid-tail (2—3 szavas) és hosszi, azaz long-tail (4 vagy tobb
szavas) kifejezések. A leiro statisztikai jellemzG6k feltarasa utan Spearman-féle rangkorrelaciot
alkalmaztunk a nem normaleloszlast mutato valtozok kozotti kapcesolatok vizsgalatara. Az
egyes szohossz-kategoriak kozotti eltérések megallapitasara egyszempontos varianciaanalizist
(one-way ANOVA) hasznaltunk. A variancidk homogenitasat Levene-teszt segitségével
ellendriztiik, homogén varianciak adottsaga mellett Tukey-féle post hoc teszttel azonositottuk
a szignifikans csoportkiilonbségeket.

Az oldal becsiilt forgalménak eloszl4sa erésen torzitott volt, ezért a valtozot logaritmikus
transzformacionak vetettiik ala a gorbeillesztés soran. A gorbeillesztés keretében lineéris,
logaritmikus és kvadratikus modellek is lefuttatdsra keriiltek a logaritmizalt forgalom
valtozora vonatkozodan, a legjobb illeszkedésti kapcsolat megtalalasa érdekében. Végiil linearis
regresszio segitségével azt vizsgaltuk, hogy a kulcsszo keresési volumene, valamint hossza vagy
hossz-kategoridja egyiittesen milyen mértékben magyarazza az organikus forgalmat.

A kvantitativ elemzést a kulcsszavak tartalmi jellemzdinek vizsgalataval is kiegészitettiik.
A 695 vizsgalt kulcsszot hét tematikus kategoriaba soroltuk: (1) ar / promocio, (2) szolgaltatas,
(3) élmény / program, (4) lokacio, (5) célcsoport, (6) marka és (7) egyéb. A tartalmi kategoriak
becsiilt organikus forgalomban, illetve keresési volumenben mutatkoz6 kiilonbségeit
egyszempontos varianciaanalizissel vizsgaltuk. Mivel a varianciahomogenitas nem teljesiilt,
ezért Games—Howell post hoc tesztet alkalmaztunk a csoportkiilonbségek azonositasahoz.

A kapcsolatok vizudlis értelmezését boxplot abrak és szérasdiagramok is segitették, a
statisztikai elemzések elvégzéséhez IBM SPSS Statistics 23 szoftvert hasznaltunk.

4. Eredmények

4.1. Az adatbazis altalanos bemutatasa

Az elemzett adatbazisban szerepld kulcsszavak kozott a két—haromszavas kombinaciok
dominaltak, és legfeljebb nyolc szobdl allo kifejezések voltak. Emellett jelentGs szamban
fordultak el6 egyetlen szobdl allo, illetve négy—otszavas kifejezések is, kisebb aranyban, de
jelen voltak a hosszabb, hat—nyolc sz6bol allo kulcsszavak is az adatbazisban. Az 1. abra a
kulcsszavak hosszusag szerinti eloszlasat szemlélteti.
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1. abra: A vizsgalt kulcsszavak eloszlasa hosszuk szerint (N = 695)

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

A 2. abran lathaté gyakorisagi megoszlas alapjan a keresdkifejezések tobbsége a hét
tartalmi kategoria (ar / promocio, szolgaltatas, élmény / program, lokacio, célesoport, marka,
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egyéb) koziil szolgaltatas- és lokacidorientalt volt, mig a célcsoportra és a markanévre utalo
kifejezések csak kis aranyban fordultak el6.
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2. abra: A vizsgalt kulcsszavak eloszlasa tartalmi kategoéria szerint (N = 695)

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

4.2. Akulcsszohossz és a forgalom kozotti kapcesolat

A vizsgalat eredményei alapjan bar a kulcsszohossz és a becsiilt organikus forgalom
kozott nem mutathatd ki statisztikailag szignifikans kapcsolat (Spearman-féle korrelacios
egylitthat6 = 0,027; p = 0,473), az 0sszefliggés vizsgalatara egy szorasdiagramot is készitettiink
(3. dbra), ugyanis a diagram vizualis betekintést nytjt az adatok eloszl4saba, segithet feltarni
esetleges nemlinearis mintazatokat vagy kiugro6 értékeket, amelyek a korrelacios mutatokban
nem feltétleniil tiikr6z6dnek. A 3. dbran jol lathatd, hogy a kulcsszavak tobbsége 1—4 sz6
hossztsaga, és a becsiilt organikus forgalomértékek zome o és 50 kozott helyezkedik el.
Emellett megjelenik néhany kiugréan magas érték is, 100, 200, s6t 400 felett, f6ként a 2—3
szavas kulcsszavaknal. Ennek ellenére a pontok eloszldsa nem mutat vilagos felfelé vagy lefelé
ivel6 mintazatot, az adatok inkabb szértan, rendezetleniil helyezkednek el, ami arra utal, hogy
a két valtozo kozott nincs egyértelmi kapcsolat.
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3. abra: A kulcsszavak hossza és becstilt organikus forgalma kézotti kapcesolat —
szérasdiagram (N = 695)

Forras: Sajat szerkesztés, 2025
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Mindezek alapjan megéallapithato, hogy a kulessz6 hossztisdga onmagéaban nem alkalmas
elérejelezni a becsiilt organikus forgalmat. Ugyanakkor érdemes megjegyezni, hogy a
legnagyobb forgalmat generald kulcsszavak tobbsége a kozepes hosszisaga (2—3 szavas)
kategoriaba tartozik. Ez gyakorlati szempontb6l relevans lehet a tartalomstratégia vagy
kulcsszokutatas soran, még ha statisztikailag nem is szignifikans a kapcsolat.

A kulesszéhossz és a becsiilt organikus forgalom kozotti esetleges Osszefiiggésekbe
tovabbi betekintést nytjthat az ANOVA eljaras, melynek soran annak meghatarozasa volt a
célunk, hogy a pontos kulcsszohossz helyett a kulcsszohosszsag kategoridi mentén
jelentkezik-e szignifikdns kiilonbség a forgalom értékekben. A Levene-teszt eredményei
alapjan a becsiilt organikus forgalom esetében teljesiilt a varianciahomogenitas feltétele (p >
0,05), igy az ANOVA eljaras érvényesen alkalmazhat6 volt. Az eredmények szerint nem volt
kimutathato statisztikailag szignifikans eltérés a harom kulcsszokategoria kozott (F = 0,247; p
= 0,781), ami megerdsiti a korabbi vizsgalatok eredményét. Bar az atlagos becsiilt organikus
forgalmi értékek szamszakilag kis mértékben eltértek egymastol (rovid: Mx - 3,86; kozepes:
My - 4,28; hosszi: My - 2,65), ezek a kiilonbségek statisztikailag nem voltak szignifikansak.

A kulcsszavak hosszasaga és a becsiilt organikus keresési forgalom kozotti esetleges
osszefliggés feltarasara végiil gorbeillesztési eljarast is alkalmaztunk, amelynek soran el6szor
a kulesszavak abszolut hosszusigat, majd a hossz harom kategoéridjat szerepeltettiik a
modellekben. Az adatok torzitott eloszldsa miatt a logaritmizalt forgalomvaltozo6t hasznaltuk a
becslések soran, hogy csokkentsiik a széls6értékek hatasat és biztositsuk a normal eloszlashoz
kozelebb es6 adatstruktirat. A modellillesztés sordn harom tipust vizsgaltunk: linearis,
logaritmikus és kvadratikus modellt. Az abszolut kulcsszohossz nem eredményezett
szignifikans modelleket (lineéris: p = 0,533; logaritmikus: p = 0,685; kvadratikus: p = 0,714),
a kulcsszohossz-kategoriakat tartalmazé modellek mindegyike szignifikans lett (1. tdblazat).

1. tablazat: A kulcsszohossz-kategoéria és a becsiilt organikus keresési forgalom
kozotti kapcsolatot vizsgalé regresszios modellek egyenletei (N = 695)

Modell tipusa Képlet
Linearis log_forgalom = 0,045 + 0,159 * kulcsszéhossz-kategoria
Logaritmikus log_forgalom = —0,583 + 0,353 * In(kulcsszbhossz-kategoria)
Kvadratikus log_forgalom = —0,273 + 0,055 * kulcsszohossz-kategoria — 0,001 *
kulcsszohossz-kategoria2

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

Mindharom modell szignifikans kapcsolatot mutatott a kulcsszohossz kategoriaja és a
logaritmizalt becsiilt organikus forgalom valtoz6 kozott (p < 0,001), ugyanakkor a
magyarazéer6 mindegyik esetben alacsonynak bizonyult (R2 = 0,025-0,029 kozott) (2.
tablazat). Ez azt jelzi, hogy bar statisztikailag kimutathato6 kapcesolat all fenn, annak gyakorlati
jelent6sége korlatozott. A kvadratikus modell esetében a mésodfokd tag nem bizonyult
szignifikdnsnak (p = 0,086), ezért nem indokolt az 6sszetettebb modell alkalmazésa. Ez alapjan
elmondhatd, hogy a parabolikus gorbe nem irja le jobban a kapcsolat természetét, mint az
egyszerd linearis modell. A masodfoku tag negativ elGjele arra utal, hogy a legnagyobb keresési
forgalmat a kozepes hosszlisagi kulcsszavak generalhatjak, mig a tal rovid és tal hossza
kulcsszavak esetében csokkenés figyelheté meg. Azonban mivel ez a hatas statisztikailag nem
bizonyult szignifikansnak, az értelmezése csupan indikativ jelleg.

2. tablazat: A kulcsszéhossz-kategoria és a becstilt organikus forgalom kozotti kapcsolat
gorbeillesztési modelljeinek osszehasonlitasa (N=695)

Modell tipusa R R2 Std. hiba F-érték p-érték
Linearis 0,159 0,025 0,987 18,107 <0,001
Logaritmikus 0,158 0,025 0,987 17,893 <0,001
Kvadratikus 0,171 0,029 0,985 10,559 <0,001

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

116



Osszességében az elemzések alapjan megéllapithato, hogy a kulcsszavak hossziisaga
abszolut értékben nem filigg 0ssze a becsiilt organikus forgalommal, viszont amennyiben rovid,
kozepes és hosszu kategoriakat vizsgalunk, megallapithat6, hogy a kulcsszohossz kategoriaja
rendkiviil gyenge (szinte elhanyagolhat6), de szignifikans hatassal van a becsiilt organikus
forgalomra, azonban az egyszerti linearis modell elegend6 a kapcsolat leirasahoz.

4.3. Akulcsszohossz és a keresési volumen kozotti kapesolat

A kulcsszohossz és a kulcesszo keresési volumene kozott is csupan nagyon gyenge, nem
szignifikans 0sszefliggés volt azonosithat6é (Spearman-féle korrelacios egyiitthaté = 0,047; p =
0,217). A 4. dbra a kulcsszohossz és a keresési volumen kozotti kapesolatot mutatja.
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4. abra: A kulcsszavak hossza és keresési volumene kozotti kapcsolat — szorasdiagram (N =
695)

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

A 4. abran vizualisan enyhe negativ trend figyelheté meg: ahogy a kulcssz6 hosszabba
valik, a keresési volumen értékei jellemz6en csokkennek. A rovidebb (1—2 szavas) kulcsszavak
sokkal szélesebb tartoményban mozognak, talalhat6 koztiik rendkiviil keresett és nem keresett
kifejezés is. Ezzel szemben a hosszabb kulcsszavak esetében a keresési volumen értékek
alacsonyabbak, ritkdn haladjak meg a kozepes szintet. Ugyanakkor a Spearman-féle
korrelacios egyiitthato értéke arra utalt, hogy ez a kapcsolat statisztikailag nem szignifikans,
tehat a vizualisan érzékelhet6 minta nem tekinthetd igazolt Gsszefiiggésnek. Ez a jelenség
el6fordul akkor, ha a valtozok kozotti hatas nagyon gyenge, illetve az adatok szorasa nagy, igy
a vizualisan érzékelhet6 minta statisztikai probaval nem igazolhato.

A kulcsszohossz és a keresési volumen kozotti esetleges Osszefiiggésekbe tovabbi
betekintést nyajthat az ANOVA eljaras, melynek soran annak meghatarozasa volt a célunk,
hogy a kulcsszohosszsag kategoriai mentén jelentkezik-e szignifikans kiilonbség a keresési
volumen értékeiben. A Levene-teszt eredményei alapjan a keresési volumen esetében teljestilt
a varianciahomogenitas feltétele (p > 0,05), igy az ANOVA eljaras érvényesen alkalmazhato
volt. A keresési volumen esetében a varianciaanalizis szignifikans kiilonbséget mutatott ki a
csoportok kozott (F = 3,879; p = 0,021). A szignifikans f6hatést kovetden elvégzett Tukey-féle
post hoc Osszehasonlitas alapjan megallapithatd, hogy a rovid és kozepes hosszlisagu
kulcsszavak kozott statisztikailag igazolhat6 kiilonbség &ll fenn a keresési volumen
tekintetében (p = 0,040). A rovid kulcsszavak atlagos keresési volumene (M = 20,63)
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magasabbnak bizonyult a kozepes hosszusagu kifejezésekénél (M = 17,92). Ezzel szemben a
hosszu kulcsszavak atlaga (Min = 19,10) nem tért el szignifikinsan a masik két kategoria
értékétdl, még akkor sem, ha az érték a kozepes hosszusagi kulcsszavakénal valamivel
magasabb volt. Ez arra utal, hogy az ilyen eltérések inkabb a mintavételbdl vagy az adatok
szorasabodl addédhatnak, nem pedig valodi, stabil hatasbol. A vizsgalatot kiegészité boxplot abra
(5. dbra) vizudlisan is megerdsitette ezeket a kiilonbségeket: a rovid kulesszavaknal nagyobb
szoras és magasabb median érték volt megfigyelhetd, mig a kozepes és hosszi kulcsszavaknal
alacsonyabb és sziikebb tartomanyban mozgé keresési volumen értékek jelentek meg.
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5. abra: A kulcsszohossz-kategoria és a keresési volumen kozotti kapcesolat — boxplot (N =
695)

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

Osszefoglalva, az eredmények arra engednek kovetkeztetni, hogy a kulcsszé hossza
jelent6s hatassal lehet a kulcsszavak keresési volumenére, kiilonosen a rovid és kozepes
hossztusagu kifejezések kozott tapasztalhato eltérés. A rovid kulcsszavak atlagos keresési
volumene szignifikdnsan magasabb volt a kozepes hosszisagtiakénal, mig a hosszabb,
specifikusabb kulcsszavak volumene egyik csoportétél sem tért el szignifikdnsan, ami
osszhangban all a hosszu kulesszavakkal kapesolatos SEO stratégia gyakorlati tapasztalataival,
miszerint a hosszabb kifejezések bar alacsonyabb keresési volument mutatnak, ugyanakkor
versenylik alacsonyabb, igy kedvez&bb lehetGséget kinalnak a rangsorolasra.

4.4. AXKkulcsszo keresési volumene és a forgalom kozotti kapesolat

A keresési volumen és a becsiilt organikus forgalom kozott gyenge, de statisztikailag
szignifikans pozitiv kapcsolat bontakozott ki (Spearman-féle korrelacios egyiitthat6 = 0,165; p
< 0,001). Ez arra utal, hogy a nagyobb forgalmat generalé kulcsszavak altalaban magasabb
keresési volumen értékkel rendelkeznek. A 6. dbra a keresési volumen és a becsiilt organikus
forgalom kozotti kapesolatot mutatja be.
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6. abra: A kulcsszavak keresési volumene és a becsiilt organikus forgalom kozotti kapcsolat
— szorasdiagram (N = 695)

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

A kulcsszavak keresési volumene és az organikus keresési forgalom kozotti kapcesolat
vizsgalatdhoz gorbeillesztési eljarast is alkalmaztunk. Az eredeti forgalmi értékek jelentGs
kilengéseket mutattak, ezért itt is a valtozo6 logaritmizalasara keriilt sor. Az elemzés célja annak
feltérképezése volt, hogy milyen mértéki és jellegli 0sszefiiggés all fenn a kulcsszd keresési
volumene és a logaritmizalt forgalom valtozé kozott, valamint, hogy egy egyszertibb vagy
Osszetettebb modell képes-e pontosabban eldrejelezni az organikus forgalmat a kulcsszo
keresési volumene alapjan. Az eljaras soran itt is harom modellt vizsgaltunk: lineéaris,
logaritmikus és kvadratikus modellt (3. tablazat).

3. tablazat: A kulcsszavak keresési volumene és a becsiilt organikus forgalom kozotti
kapcsolatot vizsgalo regressziés modellek egyenletei (N = 695)

Modell tipusa Képlet
Linearis log_forgalom = 0,045 + 0,159 * keresési volumen
Logaritmikus log_forgalom = —0,583 + 0,353 * In(keresési volumen)
Kvadratikus log_forgalom = —0,273 + 0,055 * keresési volumen — 0,001 * keresési volumen?2

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

A linearis és logaritmikus modellek egyarant statisztikailag szignifikans kapcsolatot
mutattak a két valtozo kozott (p < 0,001), ugyanakkor az illeszkedés mértéke mindkét esetben
alacsonynak bizonyult (R2 = 0,025) (4. tablazat). Ez arra utal, hogy bar a kapcsolat
kimutathato6, annak gyakorlati jelent6sége mérsékelt.

4. tablazat: A keresési volumen és a becstilt organikus forgalom kozotti kapcsolat
gorbeillesztési modelljeinek osszehasonlitasa (N = 695)

Modell tipusa R R2 Std. hiba F-érték p-érték
Linearis 0,159 0,025 0,987 18,107 <0,001
Logaritmikus 0,158 0,025 0,987 17,893 <0,001
Kvadratikus 0,171 0,029 0,985 10,559 <0,001

Forrds: Sajat szerkesztés, 2025
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A kvadratikus modell esetében az illeszkedés némileg javult (R2 = 0,029), azonban a
masodfoktl tag nem bizonyult szignifikansnak (p = 0,086), igy a bonyolultabb modell
alkalmazasa nem indokolt. Az egyszer( linearis modell tehat elegend6 a két valtozé kozotti
kapcsolat jellemzésére, mivel a nemlinearis kiterjesztések nem novelték érdemben az illesztés
mindségét.

4.5. AXKkeresési volumen, a kulcsszohossz és a forgalom kozotti kapesolat

Annak meghatarozasara, hogy a keresési volumen, valamint a kulcsszohossz milyen
mértékben képes egylittesen eldre jelezni a forgalmat, linearis regresszios elemzést végeztiink,
a becsiilt organikus forgalmi adatokban meglévé torzitds miatt ismét logaritmizalt
forgalommal. Az elemzést a kulcsszavak abszolit hosszara (1. modell) és a kulcsszohossz-
kategoriakra (2. modell) is elvégeztiik, hasonl6 eredményekkel (5. tablazat). A linearis
regresszid eredményei szerint mindkét modell 6sszességében szignifikdnsnak bizonyult (p <
0,001), ugyanakkor a magyarazoerejlik rendkiviil csekély. A determinécios egyiitthatd (R2)
értéke mindossze 0,027 és 0,026, ami azt jelenti, hogy a bevont fiiggetlen valtozok csupan a
forgalom variancidjanak 2,7, illetve 2,6%-at képesek megmagyarazni. A regresszios
egyutthatdok koziil kizarolag a keresési volumen hatasa bizonyult statisztikailag szignifikansnak
mindkét modellben (p < 0,001 mindkét modell esetén), mig a kulcsszohossz-kategoria
prediktiv ereje nem érte el a szignifikans szintet (p = 0,318 és 0,616). Ez az eredmény
megerdsiti a korabbiakat, miszerint a kulcsszavak hossza nem, a keresési volumentiik viszont
szignifikansan befolyasolja az organikus forgalmat.

5. tablazat. A kulcsszotulajdonsagok hatasa a becstilt organikus forgalomra — linearis
regresszio eredményei (N = 695)

Fliggs: Logaritmizalt becsiilt organikus forgalom
Valtozoék B P
1. modell
Konstans 0,087 0,507
Keresési volumen 0,023 <0,001
Kulcsszohossz —0,033 0,318
F(2,697) 9,552 <0,001
Korr. R2 0,027
2. modell
Konstans 0,001 0,650
Keresési volumen 0,022 <0,001
Kulcsszbéhossz-kategoria —0,041 0,616
F(2,697) 9,170 <0,001
Korr. R2 0,026

Forras: Sajat szerkesztés, 2025

A kollinearitas diagnosztika alapjan a modellekben nem &ll fenn multikollinearitas, a
Variancia Inflaciés Faktor (VIF) értéke minden magyarazo valtozora 1,003 (1. modell) és 1,000
(2. modell), a tolerancia érték mindkét esetben megegyezik a VIF reciprokaval, ami alacsony
redundanciat jelez (Allison, 2012). A rezidualis szoras vizsgalata szerint a maradékok szorasa
nem egyenletes az eldrejelzett értékek mentén (Standard hiba = 0,98 mindkét modell
esetében), amelyet a predikci6 és a reziduum kozotti szorasdiagram is aldtdmaszt. Ez arra utal,
hogy a homoszkedaszticitas feltétele nem teljesiil teljes mértékben, ami a modellek
érvényességének bizonyos korlataira hivja fel a figyelmet.
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4.6. A kulcsszavak tartalmi jellege és SEO-teljesitménye kozotti kapcsolat

A becsiilt organikus forgalom tekintetében az egyszempontos varianciaanalizis nem
mutatott statisztikailag szignifikans kiilonbséget a tartalmi kategoriak kozott (F = 1,940; p =
0,072). Bar a szolgaltatas- és lokaci6fokuszti kulcsszavak atlagosan magasabb forgalmat
generaltak, a csoportokon beliili nagy szoras és a kiugr6 értékek jelenléte miatt ezek az
eltérések nem bizonyultak szignifikdnsnak. A szérasdiagram alapjan megallapithat6, hogy a
forgalmi értékeket elsGsorban néhany kiemelked6en magas forgalma kulcsszé (példaul
~debreceni fiird6”, ,debrecen strand”, ,debreceni strand belépd arak”) hatarozza meg, nem
pedig a tartalmi kategoéria 6nmagaban.

A tartalmi kategoéridk és a becsiilt organikus forgalom kapcsolatat vizsgaltuk boxplot
diagram segitségével is. Az elkészitett dbra azonban a forgalmi értékek erdsen torzitott
eloszlasa miatt korlatozottan volt alkalmas az egyes kategdridk kozotti kiilonbségek vizualis
osszehasonlitasara. A legtobb kulcsszo alacsony forgalmi tartomanyban koncentralodott,
mikozben néhany kiugréan magas érték, kiilonosen a lokacio- és szolgaltatasorientalt
kategoriakban jelentGsen elnyujtotta a skalat. Ennek kovetkeztében a medianok és az
interkvartilis tartomanyok nehezen voltak értelmezhetdk, igy az dbra nem nytjtott érdemi
tobbletinformaciot a statisztikai elemzésekhez képest.

A kulesszo keresési volumene esetében viszont szignifikans kiilonbség volt kimutathatd
a tartalmi kategoriak kozott (F = 3,365; p = 0,003). Szamszakilag a markaorientalt, valamint a
szolgéltatas- és arfokusza kifejezések atlagosan magasabb nehézségi értékeket mutattak, mig
az élmény-, lokacid- és célcsoport-orientalt kulesszavak jellemz&en alacsonyabb értékkel
rendelkeztek; ezek a kiilonbségek azonban a post hoc tesztek alapjan nem voltak
szignifikansak. Mivel a varianciak homogenitasanak feltétele nem teljesiilt (Levene-teszt: p =
0,010), a csoportok kozotti kiillonbségek feltarasara Games—Howell post hoc eljarast
alkalmaztunk. Az eredmények alapjan egyetlen szignifikans kiilonbség volt kimutathat6: a
marka Kkategoria kulcsszavai szignifikinsan magasabb keresési volumen értékekkel
rendelkeztek, mint az ,egyéb” kategoriaba tartozo kifejezések (p = 0,024).

A tartalmi kategoriak és a keresési volumen kapcsolatat bemutat6 boxplot abra (7. abra)
jol szemlélteti az egyes csoportok kozotti kiillonbségeket. Az abran egyértelmiien lathato, hogy
a markaorientélt, valamint a szolgaltatas- és arfokuszi kulcsszavak magasabb nehézségi
értékekkel rendelkeznek, mig az élmény-, lokaci6- és célcsoport-orientalt Kkifejezések
alacsonyabbal. A boxplot emellett jol érzékelteti a csoportokon beliili szords mértékét és az
atfedéseket, ami 6sszhangban van az ANOVA és post hoc elemzések eredményeivel.
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7. abra: A kulcsszavak keresési volumene és a kulcsszo tartalmi kategoridja kozotti
kapcsolat — boxplot (N = 695)

Forras: Sajat szerkesztés, 2025
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5. Kovetkeztetések

A kutatés soran a SEO kulesszavak hosszat, keresési volumenét és organikus forgalmat,
valamint a koztiik fennalld lehetséges Osszefiiggéseket vizsgaltuk kiilonboz6 statisztikai
modszerekkel.

Az ANOVA eredményei alapjan szignifikdns kiilonbségek mutatkoztak a
kulcsszokategoridk (rovid, kozepes és hosszi kulesszavak) kozott a kulesszavak keresési
volumene tekintetében, kiilonosen a rovid és kozepes hosszlisagu csoportok kozott, mig a
becsiilt organikus forgalom esetében nem volt kimutathato statisztikailag szignifikdns
kiilonbség. Az eredmények alapjan a kulcsszavak abszolit hossza viszont nem mutatott
szignifikans kapcsolatot sem a forgalommal, sem a keresési volumennel, ugyanakkor
gyakorlati szempontbdél a kozepes hosszusidgt (2-3 szavas) Kkifejezések bizonyultak a
legeredményesebbnek.

A Kkulesszod keresési volumene és a becsiilt organikus forgalom kozott gyenge, de
statisztikailag szignifikdns pozitiv kapcsolat volt kimutathaté. Ez arra utal, hogy a nagyobb
keresési volument kulcsszavak nagyobb organikus forgalmat generalnak. A regresszids
modellek megerdsitették, hogy a kulcsszo keresési volumene — a vizsgalt valtozok korében — az
egyetlen szignifikdns elérejelzGje a forgalomnak, bar a modellek magyarazoereje alacsony
maradt, és az abszolat kulcsszohossz, valamint a kulcsszohossz-kategéria nem bizonyult
érdemi magyarazo tényezének. A logaritmizalt becsiilt organikus forgalom és a kulcsszd
keresési volumene kozotti kapesolatot a gorbeillesztés is megerdsitette, azonban egyik modell
sem magyarazta meg érdemben a fiigg6 valtozo6 varianciajat.

A fenti eredmények alapjan a kulcsszavak keresési volumene fontosabb tényezének
tlinik, mint a kulesszéhossz, ami a gyakorlatban a SEO stratégia célzottabb megkozelitését
indokolja.

A kulcsszavak tartalmi jellemzdinek vizsgalata tovabb arnyalta az eredményeket. Bar a
becsiilt organikus forgalom tekintetében a tartalmi kategoéridk kozott nem mutatkozott
statisztikailag szignifikans kiilonbség, a keresési volumen értékek esetében mar kimutathatok
voltak eltérések. Ez arra utal, hogy a kulcsszavak tartalmi jellege elsGsorban a keresési volumen
és kevésbé a tényleges forgalom magyarazataban jatszik szerepet.

A forgalmi mutatok értelmezésekor ugyanakkor fontos figyelembe venni, hogy a keresési
taldlatok nem csupan informéciés csatornaként, hanem egyfajta ,reklamfeliiletként” is
miikodnek. A talalati listdban megjelend cimek, leirasok és egyéb vizualis elemek jelentésen
befolyasolhatjak a felhasznalok kattintasi hajlandésagat, fiiggetleniil a kulesszavak hosszatol
vagy tartalmi tipusatol. Ennek kovetkeztében a becsiilt organikus forgalom nem kizarolag a
kulcsszavak szerkezeti vagy tematikus jellemzGinek fiiggvénye, hanem a megjelenitett tizenetek
vonzereje is meghataroz6 szerepet jatszik benne. Emellett akar a keresési szandék jellege, a
szezonalis keresleti mintazatok, a versenytarsak lathatésaga, valamint a markaismertség és az
online megitélés is befolyasolhatja a felhasznal6i kattintasi dontéseket és ezaltal a becsiilt
organikus forgalom alakulasét.

A vizsgélat jdonsagat az adja, hogy a szerzék tudomésa szerint hazai kontextusban, és
kifejezetten a szallodaipar teriiletén eddig nem késziilt olyan empirikus elemzés, amely a
kulcsszavak szerkezeti jellemz6i (példaul hosszlisag, keresési volumen) és a becsiilt organikus
forgalom kozotti kapesolatokat kvantitativ modszerekkel tarta volna fel; nemzetkozi kutatasok
koziil is egyetlen példat talaltunk, mely hasonldé mutatészamokat hasonlo eszkozokkel vizsgalt,
bar az organikus helyett a fizetett forgalomra fokuszalva (Komleh, 2023). A jelen kutatas egy
magyarorszagi szalloda kulcsszokészletét vizsgalta, igy az eredmények kozvetleniil
hozzajarulhatnak — els6sorban a hazai — szallodaipari SEO-stratégiak optimalizalasahoz.

Ugyanakkor a kutatasnak vannak korlatai is. A statisztikai elemzések becsiilt organikus
forgalmi adatokra épitettek, igy a pontosabb Osszefiiggések feltarasara érdemes lehet a jovében
tényleges forgalmi adatokkal megismételni a kutatast. Emellett az adatelemzés egyetlen
szalloda Google-alapa kulcsszavaira korlatozodott, igy az eredmények altaldnosithat6saga
korlatozott. Ebbdl kovetkezden a jovEbeni kutatasok irdnyat képezheti a vizsgalat kiterjesztése
mas hazai szalloddkra, nemzetkozi mintdkra, hosszabb id&tartamokra, illetve tovabbi
iparagakra (példaul vendéglatas, egészségiigy), amely lehet6séget adna a kulcsszavak
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teljesitményének oOsszehasonlitd elemzésére, valamint iparagspecifikus SEO-gyakorlatok
azonositasara.

Osszefoglalas

A bemutatott kutatas egy 695 magyar nyelvili, szallodaiparhoz kapcsol6d6 kulcsszot
tartalmaz6 adatbazison vizsgalta a kulcsszavak hosszasaga, keresési volumene és becsiilt
organikus forgalma kozotti kapcsolatokat. Az adatokat a Semrush platformrol gytjtottiik le a
2024. november—decemberi id&szakban. Az elemzés soran korrelacios vizsgalatok,
varianciaanalizis, regresszios modellek és gorbeillesztés is alkalmazasra keriilt.

Az eredmények alapjan a kulcsszohossz nem mutatott szignifikdns kapcsolatot sem a
keresési volumennel, sem a becsiilt organikus forgalommal. Ezzel szemben a kulcssz6 keresési
volumene és a becsiilt organikus forgalom kozott gyenge, de szignifikans pozitiv kapcesolat volt
kimutathat6. A linearis regresszios modell megerdsitette, hogy a kulcsszd keresési volumene
kis mértékben eldre jelezheti a forgalom nagysagat, de a modell magyarazbereje alacsony volt.
A kulcsszavak tartalmi jellege alapjan végzett kiegészit6 elemzés azt mutatta, hogy a becsiilt
organikus forgalom tekintetében nem mutatkoztak szignifikdns kiilonbségek a tartalmi
kategodriak kozott, a keresési volumen pedig csupan a ,marka” és az ,egyéb” kategoria esetén
tért el szignifikansan, az el6bbi javara. Az eredmények alapjan a kulcsszokutatas soran célszert
a keresési volumen figyelembevétele, ugyanakkor annak forgalmi hatasa korlatozott.
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